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Ⅰ. 서  론

 근래 음성인식 기술의 발전과 더불어 현대 사회

에서 실용화가 가능한 음성대화 시스템을 염두에 

둔 음성인식 시스템 개발이 진행되어 오고 있다

[1]. 이러한 음성대화 시스템을 구축할 때 고려해

야 할 사항으로는 화자의 정확한 분류, 주변잡음

에 의한 음성시스템의 오동작 검증, 음성구간의 

검출 등이 있다[2].

 실제 환경에서 기인하는 주변 배경잡음 때문에 

음성인식률이 떨어지는 문제점도 발생되고 있다. 

따라서 다양한 배경잡음에 대한 대처방안으로서 

음성인식 시스템의 성능을 향상시키기 위하여 음

성강조, 화자인식, 위너필터 방법 등이 제안되고 

있다[3, 4].

 본 논문에서는 위너필터를 적용한 멜 주파수 켑

스트럼 계수(Mel Frequency Cepstrum Coefficient, 

MFCC)[5]의 파라미터를 이용한 다층 퍼셉트론 신

경회로망 기반의 음성의 화자 분류 알고리즘을 

제안한다. 제안한 알고리즘을 기초로 하여 연속음

성 데이터베이스를 사용하여 깨끗한 음성에 배경

잡음을 혼합한 후 화자 인식을 실시한다. 

Ⅱ. 본  론
 

 일반적으로 배경잡음으로 인하여 음성인식시스

템의 성능이 떨어지는 문제점이 자주 발생된다[1, 

3, 4]. 특히 이러한 원인으로는 주변의 배경잡음, 

마이크의 특성 및 마이크와의 거리 문제 등의 여

러 요소들이 음성인식 성능을 떨어뜨리는 요인이 

된다. 따라서 본 논문에서는 이러한 문제를 해결

하기 위하여 잡음이 섞인 환경에서 위너필터 방

법이 적용된 음성인식 알고리즘을 제안한다. 음성

의 분류는 다층 퍼셉트론 신경회로망

(Multi-Perceptron Neural Network, MLP)[6]을 이

용하여 음성인식 시스템을 구축하였다.

 본 논문에서 사용한 일본어 음성 데이터베이

스는 일본 음성정보처리 개발협회에서 배포한 연
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구용 연속음성 데이터베이스 중에서 성인남성 화

자와 성인여성 화자에 의한 문장을 임의적으로 

선택하였다. 본 실험에서는 네트워크에 입력되는 

MFCC는 14차(256 샘플, 32ms)의 켑스트럼 계수를 

사용하며, 이 때의 중간층으로는 30의 유닛을 가

지는 네트워크를 사용한다. 출력층으로는 3개의 

화자를 식별하기 위하여 3개의 출력층 유닛으로 

구성된다. 즉, 256 샘플의 14차에 대해서 14-30-3

의 네트워크로 구성된다.

 본 실험의 잡음에 대한 강건성을 테스트하기 위

하여 배경잡음 환경에서 화자식별 실험을 실시하

였다. 화자의존의 경우 백색잡음의 경우에 평균 

화자식별률이 99% 이상으로 양호하였다. 따라서 

본 논문에서 제안한 방법의 인식 성능이 효과적

인 것을 실험으로 확인 할 수 있었다.

Ⅲ. 결  론

 본 논문에서는 주변의 배경잡음 때문에 음성인

식 시스템의 성능이 떨어지는 문제점을 해결하기 

위하여 위너필터 방법을 이용하여 적절한 MFCC 

특징 파라미터를 추출하였다. 추출한 MFCC 특징 

파라미터를 이용하여 다층 퍼셉트론 신경회로망

을 기반으로 하여 음성인식 알고리즘을 제안하였

다. 실험결과로부터 백색잡음이 혼합된 경우의 음

성의 인식률이 효과적인 것을 알 수 있었다.
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