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요  약  정보 통신과 스마트폰 등의 발달로 인한 편리한 접근성과 다양한 아이템의 종류로 인해 개인 맞춤형 추천의 
필요성은 점차 커지고 있다. 날씨 및 기상환경은 사용자의 장소 및 활동의 의사결정에 많은 영향을 미친다. 이러한 
날씨 정보를 이용하면 추천에 대한 사용자의 만족도를 높일 수 있다. 본 논문에서는 모바일 플랫폼에서 사용자의 위치 
정보에 대한 생활지수를 활용하여 성향이 유사한 사용자를 구하고 장소에 대한 선호도를 예측하여 장소를 추천함으로
써 생활지수를 이용한 협업 필터링 기반 장소 추천 시스템을 제안한다. 제안된 시스템은 사용자의 날씨를 분석하고 
분류하기 위한 날씨 모듈과 장소 추천을 위한 협업 필터링을 사용하는 추천 모듈, 그리고 사용자의 선호도 및 후기 
관리를 위한 관리 모듈로 구성된다. 실험 결과, 제안된 시스템은 협업 필터링 알고리즘과 생활지수의 융합 및 개인의 
성향을 반영하는 측면에서 유효함을 확인할 수 있었다.

주제어 : 융합, 협업 필터링, 추천 시스템, 생활지수, 개인화 서비스

Abstract  The need for personalized recommendation is growing due to convenient access and various 
types of items due to the development of information communication and smartphones. Weather and 
weather conditions have a great influence on the decision-making of users' places and activities. This 
weather information can increase users' satisfaction with recommendations. In this paper, we propose 
a collaborative filtering-based place recommendation system using living index by utilizing living index 
of users' location information on mobile platform to find users with similar propensity and to 
recommend places by predicting preferences for places. The proposed system consists of a weather 
module for analyzing and classifying users' weather, a recommendation module using collaborative 
filtering for place recommendations, and a management module for user preferences and 
post-management. Experiments have shown that the proposed system is valid in terms of the 
convergence of collaborative filtering algorithms and living indices and reflecting individual propensity.

Key Words : Convergence, Collaborative Filtering, Recommendation System, Living Index, Personalization 
Service
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1. 서론

정보기술과 무선인터넷 발전 및 모바일 기기의 대중화
로 인해 사용자들은 장소와 시간에 구애받지 않고 네트
워크에 접속할 수 있게 되었다. 그로 인해 전자상거래의 
규모는 급속도로 성장하고 있고 사용자들은 상품에 대한 
평가 및 의견을 작성하고 공유하여 공감대를 형성하는 
문화도 점차 증가하고 있다. 이처럼 개인이 작성하고 공
유하는 데이터들을 활용하여 사용자가 관심 있어 할 정
보나 항목을 예측하고 추천해 주는 서비스가 대두하였고, 
그 영향력과 중요성은 점차 커지고 있다[1]. 

이러한 추천 시스템에서 사용되는 추천 기법들은 대표
적으로 내용 기반 추천 기법과 협업 필터링 기법으로 구
분된다[2,3]. 내용 기반 추천 기법은 콘텐츠를 직접 분석
하여 아이템과 아이템, 아이템과 사용자 선호도 간의 유
사도를 분석한 것을 바탕으로 새로운 아이템을 추천해 
주는 방법이다[4]. 협업 필터링 기법은 특정 사용자와 비
슷한 성향을 나타내는 다른 사용자들을 분석하여 콘텐츠
의 선호도를 추정하는 방법이다[5].

이러한 기법들을 활용하는 추천 서비스 중에서 사용자
의 장소 및 여가활동의 의사결정은 날씨에 영향을 받는
다. 이는 특정 장소의 경험과 그에 따른 선호도가 당시 
날씨 요소들과 밀접한 관계가 있기 때문이다. 따라서 사
용자의 의사결정 요인 중 날씨 요소들은 사용자의 선호
도에 직접적인 영향을 미치며, 이와 관련된 다양한 연구
가 진행되고 있다. 이러한 연구로는 날씨 및 요일 특성에 
따라 사용자의 음식점 메뉴 검색 시스템의 이용 패턴을 
분석하는 방법[6], 모바일 디바이스로부터 위치, 날씨, 계
절 등의 모바일 컨텍스트를 통해 행동 패턴을 추론하여 
장소를 추천하는 방법[7], 그리고 날씨 정보와 협업 필터
링을 이용한 음악 추천 시스템[8] 등이 있다.

하지만 사용자의 음식점 메뉴 검색 시스템의 이용 패
턴 분석 방법은 음식점 메뉴 검색 시스템의 검색 횟수를 
기반으로 패턴을 분석하였기 때문에 사용자의 직접적인 
선호가 반영되지 않는다는 문제점이 있으며, 모바일 컨텍
스트를 통해 행동 패턴을 추론하여 추천하는 방법은 날
씨 정보를 이용하더라도 맑음, 비, 눈 같은 날씨와 계절 
같은 간단하고 광범위한 정보만을 이용하여 사용자가 체
감하는 구체적인 기상환경을 반영하지 못한다는 문제점
이 있다. 날씨 정보와 협업 필터링을 이용한 음악 추천 
시스템은 입력을 통해 각 사용자가 직접 날씨와 음악 간
의 관계 정보를 설정해 주어야 하는 문제점이 있다. 

따라서 본 논문에서는 이러한 문제점들을 해결하기 위

해 기상청의 생활지수를 이용하여 사용자의 날씨 환경을 
분류하고, 날씨 유형에 따라 분류된 사용자의 선호 점수
를 이용하여 유사한 성향을 가지는 사용자들이 선호했던 
장소를 추천함으로써 개인의 날씨 성향이 반영된 맞춤형 
장소 추천을 통해 사용자의 만족도를 높이는 시스템을 
제안한다.

2. 관련연구

2.1 생활지수
생활지수란 생활과 밀접한 관련이 있는 다양한 날씨 

요소들이 생활에 미치는 영향의 정도를 지수로 표현한 
것이다. 생활지수에는 더위체감지수, 자외선지수, 식중독 
지수, 불쾌지수, 체감온도지수 등이 있으며 본 논문에서
는 날씨의 객관적인 분류를 위해 기상청의 더위체감지수, 
자외선지수, 체감온도지수를 활용하였다.

자외선 지수는 태양고도가 최대인 남중 시간 때 지표
에 도달하는 자외선의 복사량을 지수로 환산한 것이다. 
자외선은 흐린 날씨에도 화상을 입을 수 있고, 눈이 많이 
내리는 날에는 자외선 반사가 많다. Table 1은 자외선지
수의 단계별 주의사항을 5단계로 나타낸다.

Level Index Response instructions 

Extreme 11+ Stay indoors as much as possible

Very High 8 to 10 Avoid going out and stay indoors or in 
the shade from 10 a.m. to 3 p.m

High 6 to 7 Stay in the shade in the middle of the 
day

Moderate 3 to 5 hat, using sunglasses

Lower 0 to 2 No protection against sun exposure 
required

Table 1. Step by Step Response Instructions

더위체감지수는 한반도에 최적화된 맞춤형 지수로써 
인체가 느끼는 더위의 요소로써 기온만이 아니라 습도, 
일사량 요소를 조합해 산출되는 지수이다. 더위체감지수
를 산출하는 수식은 식(1)과 같으며 여기서 Ta는 건구온
도 Tw는 습구온도 RH는 상대습도를 나타낸다. Table 2
는 더위체감지수의 단계별 주의사항을 5단계로 나타낸
다.

더위체감지수    
   (1)
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Level Index Response instructions 

Extreme
Danger 31+ Restrict outdoor activities or outdoor 

activities as much as possible

Danger 28 to 30
Take plenty of rest when doing outdoor 
physical activities, and take frequent 

fluids and salts

Extreme
Caution 25 to 27 Take a break every 30 minutes when 

doing outdoor physical activities.

Caution 21 to 24 Take a look at your physical condition 
when you work out or work hard.

Attention 0 to 21

When you are doing physical activity in 
the sun for a long time, such as a 
marathon, check your condition and 

prepare for a fever.

Table 2. Step by Step Response Instructions

체감온도지수는 외부에 있는 사람이나 동물이 바람과 
한기에 노출된 피부로부터 열을 빼앗길 때 느끼는 추운 
정도를 나타내는 지수이다. 풍속이 강할수록 피부의 열 
손실률은 높아져 내부 체온을 떨어뜨리게 된다. 체감온도
를 산출하는 수식은 식(2)과 같으며 여기서 T는 기온, V
는 풍속을 나타내며 Table 3은 체감온도의 단계별 주의
사항을 4단계로 나타낸다.

체감온도       

Level Index Response instructions 

Danger Less than 
-15.4

Stay indoors and keep your body 
moving when outdoors

Extreme
Caution -15.4 to -10.5 Wear windproof outerwear and layers 

of clothing inside

Caution -10.5 to -3.2 Dress warmly and wear hats, gloves, 
mufflers, etc.

Attention greater than 
-3.2 Dress warmly.

Table 3. Step by Step Response Instructions

2.2 협업필터링
협업 필터링은 특정 아이템에 대해 비슷한 성향을 보

였던 사용자들은 다른 아이템에 대해서도 비슷한 성향을 
보일 것이라는 가정으로 추천을 수행한다[9]. 이 가정을 
기반으로 사용자 또는 아이템 간 유사도를 통해 선호도
를 예측하는 방법이다. 아이템의 정보로만 선호도를 예측
하는 콘텐츠 기반 추천 방식과 다르므로 추천되는 아이
템이 좀 더 다양해질 수 있다[10]. 협업 필터링은 모델 기
반(model based)과 메모리 기반(memory based)으로 

나눌 수 있는데. 메모리 기반 방법은 사용자 기반 협업 
필터링(user based filtering)과 아이템 기반 협업 필터
링(item based filtering)이 있으며 예측 속도가 빠르며 
선호도 데이터를 즉시 반영할 수 있는 장점이 있다
[11,12]. 그러나 사용자와 아이템의 수가 많아지면 계산 
시간이 증가하는 확장성 문제와 데이터가 부족한 경우 
성능이 하락하는 희소성에 관한 문제가 있다[13]. 모델 
기반 방법은 학습 데이터를 통해 모델을 구축한 뒤 추천
하는 방식이다[14]. 확장성과 희소성에 강인하고 예측 속
도 또한 빠르나 학습을 위한 시간이 별도로 필요하며 실
시간으로 쌓이는 선호도 데이터를 즉시 반영할 수 없는 
단점이 있다[11,14].

본 논문에서는 사용자 기반 협업 필터링을 이용하여 
사용자와 유사한 성향을 보인 사용자들이 선호했던 장소
를 추천한다.

3. 장소추천 시스템 설계 및 구현

3.1 제안된 시스템
본 논문에서 제안하는 생활지수를 이용한 협업 필터링 

기반 장소 추천 시스템의 전체적인 구조는 Fig. 1과 같
다. 본 시스템은 크게 모바일 디바이스와 사용자 인터페
이스, 추천 모듈, 사용자 리뷰 모듈, 데이터베이스로 구성
된다. 

Fig. 1. System Architecture

본 시스템은 크게 다음의 세 단계를 통해서 장소를 추
천한다.
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단계 1) GPS 기능이 탑재된 모바일 디바이스를 소지
한 사용자가 애플리케이션을 통해 장소 추천을 요청하면 
사용자의 위치를 파악한 후, 파악된 위치의 생활지수를 
추출한다. 추출된 생활지수를 기반으로 날씨 분류 체계를 
이용하여 사용자의 날씨 유형을 분류한다.

단계 2) 단계 1에서 분류한 사용자의 날씨 유형을 기
반으로 User Place Weather DB에 질의하여 추천 모듈
에서 사용할 사용자-선호도 데이터 모델을 구성하고 피
어슨 상관계수 식을 이용하여 유사한 사용자를 구한다. 
이렇게 구한 유사한 사용자를 기반으로 사용자가 선호도
를 평가하지 않은 장소에 관한 사용자의 선호도를 예측
한다.

단계 3) 예측된 결과를 내림차순 정렬하여 모바일 디
바이스에 전송한다. 추천된 장소들은 사용자 인터페이스
를 통하여 사용자에게 나타난다. Fig. 2는 본 시스템의 
주요 기능인 장소 추천에 대한 흐름도이다.

Fig. 2. Process of Recommendation using Living Index

3.2 생활지수 기반 날씨분류체계
본 논문에서는 자외선지수, 더위체감지수, 체감온도지

수들의 각 단계들과 날씨(맑음, 비, 눈, 흐림)의 조합을 통
해 사용자들이 활동하는 날씨를 분류한다. 더위체감지수
와 체감온도지수는 상반되는 요인들로 기온을 기준으로 
섭씨 10도 초과 시 더위체감지수, 10도 이하 일시 체감
온도지수를 사용한다. 모바일 디바이스를 통해 사용자의 
위치에 따른 날씨를 분석해 사용자의 날씨를 분류한다. 
각 생활지수의 단계별 주의사항을 기존의 단계에서 낮음
(관심), 보통(주의), 높음 이상(경고 이상) 3단계로 축소하
였고 생활지수와 날씨(눈, 비, 맑음, 흐림)의 조합을 통해 
날씨를 36가지의 타입으로 분류하였다. 분류체계는 아래
에 나와 있는 Table 4에 있는 기준으로 분류된다. 예를 
들어 자외선지수가 높음 단계, 더위체감지수가 주의단계, 
그리고 날씨가 흐리다면 날씨 유형은 UV2HF1CD이다.

Standard Code Contents 

UltraViolet UV0 ~ 2

0: Lower Level
1: Moderate Level

2: greater than 
High Level

HeatFeeling HF0 ~ 2

0: Attention Level
1: Caution Level
2: greater than 

Extreme Caution

WindChill WC0 ~ 2

0: Attention Level
1: Caution Level
2: greater than 

Extreme Caution

Weather CL, RA, SN, CD Clear, Rain, Snow, Cloudy

Table 4. Classification of Weather Types

이러한 날씨 유형은 사용자가 느끼고 있는 날씨 환경
을 정의하고 추천을 요청할 때 사용되는 데이터들을 질
의하는 요소로 사용된다. 또한, 사용자가 남긴 방문 날짜
와 장소의 선호도 정보가 포함된 리뷰 정보를 통해 얻은 
날씨 유형과 선호도 정보는 User Place Weather DB에 
저장된다. 이러한 데이터들은 다른 사용자와의 유사도 및 
선호도 예측에 사용된다.

3.3 협업 필터링을 이용한 장소 추천
아파치(Apache) 머하웃(Mahout)은 아파치 소프트웨

어 재단의 한 프로젝트로서 분산처리가 가능하고 확장성
을 가진 기계학습용 라이브러리이다[9]. 맵리듀스(Map 
Reduce)를 이용하는 아파치 하둡(Hadoop) 위에 적용
되며 군집화, 분류, 협업 필터링 추천 등 다양한 기계학습 
알고리즘 구현을 지원한다. 

장소 추천은 User Place Weather DB에 사용자의 
날씨 유형을 기반으로 질의하여 사용자-선호도 데이터 
모델은 만든다. Table 5는 User Place Weather DB의 
구조와 데이터를 나타내며 Table 6은 추천을 요청한 사
용자의 날씨 유형을 기반으로 구성된 사용자-선호도 데
이터 모델을 나타낸다.

User ID Place ID Score Weather Type
User 1 Place 1 5 UV2HF1CD
User 1 Place 3 3 UV2HF1CD
User 2 Place 1 5 UV1WC2SN
User 3 Place 2 1 UV2HF1CD
User 3 Place 3 4 UV2HF1CD
User 4 Place 2 2 UV0WC2SN

· · ·
User n Place m 4 UV1WC1RA

Table 5. User Place Weather DB
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Place 1 Place 2 Place 3 · · · Place m

User 1 5 3 5

User 2 2

User 3 1 4 3

User 4 2 1 4

User 5 2 3 1

· · ·

User n 4 3

Table 6. Example of Generating a User-Preference 
Matrix based on Weather Type(UV2HF1CD)

사용자와 다른 사용자 사이의 유사도는 피어슨 상관계
수를 이용하여 구한다. 피어슨 상관계수는 두 변수의 관
련성(유사성)을 나타내는 상관관계 개념 중 하나로 각 분
산의 곱에 대한 공분산의 비율로 나타낸다. 피어슨 상관
계수는 -1에서 1 사이의 값을 가지며 1에 가까울수록 서
로 유사한 양의 상관관계를 가지고 -1에 가까울수록 서
로 반대되는 음의 상관관계를 가진다. 피어슨 상관계수를 
이용한 수식은 다음과 같다[9].











 


 ×







 









 
×  



 (3) 

식 (3)에서 Rab는 사용자 a와 사용자 b가 공통으로 평
가한 장소를 기반으로 계산한 유사도를 나타낸다. n은 
모든 장소를 나타낸다. Eai와 Ebi는 사용자 a와 사용자 b
의 각각 i번째 장소에 대한 선호도 값이고 와 는 사
용자 a와 사용자 b의 각각 모든 장소에 대한 선호도 값
의 평균이다. 분모의 값은 사용자 a와 사용자 b의 모든 
장소에 대한 선호도 평균의 표준편차를 나타낸다.

앞에서 구한 사용자 간의 유사도를 이용하여 장소에 
대한 사용자의 예측 선호도 값을 구한다. 예측 선호도 값
을 구하기 위한 수식은 다음과 같다.

 














 
×

 (4)

식 (4)에서 Paj는 j번째 장소에 대한 사용자 a의 예측 
선호도 값을 뜻한다. M은 모든 장소를 나타내며 와 
는 사용자 a와 b가 평가한 모든 장소에 대한 선호도 
값의 평균을 나타내고, Ebj는 사용자 b가 j번째 장소에 대
해 평가한 선호도 값을 나타낸다. Rab는 사용자 a와 사용

자 b의 유사도이다. 사용자 a와 비슷한 성향을 가진 사용
자가 선호한 장소는 사용자 a에게도 선호도가 높을 장소
일 것이라는 개념을 이용하여 장소를 추천한다.

4. 실험 및 결과

본 실험의 전반적인 성능 및 예측 정확도 평가를 위한 
평가 척도는 두 가지를 이용한다. 첫 번째는 평균 절대 
오차를 의미하는 MAE(Mean Absolute Error)와 주로 
분류 성능 평가의 지표로 사용되는 정밀도(Precision), 
재현율(Recall), F-measure 값들을 사용한다. 이러한 
예측 성능의 변화를 관찰함으로써 협업 필터링 기술을 
이용하여 날씨 기반 서비스의 구현 및 개인의 생활지수
에 대한 성향의 반영을 평가한다.

4.1 실험환경
본 논문에서 제안하는 시스템의 성능 평가를 위해 

2020년 1월 1일 ~ 2020년 3월 26일 기간 동안 제주도
에 있는 174곳의 관광명소, 카페, 식당들에 대한 사용자 
리뷰 데이터를 크롤러를 통해 수집하였다.

날씨 유형을 파악하기 위해 기상청의 생활지수 데이터
셋과 과거 관측자료를 통해 날씨 유형 전처리를 진행하
였다. 생활지수들은 해당 날짜의 평균값으로 반영되었다. 
Fig. 3은 요일별 날씨 유형 분류의 결과 부분이다. 속성
은 순서대로 [요일, 자외선지수, 자외선 지수 단계, 체감
온도지수, 체감온도 단계, 날씨, 분류된 날씨 유형, 더위
체감지수, 더위체감지수 단계]로 이루어져 있다. 실험 진
행은 이 날씨 유형 중 가장 많은 사용자 평가 데이터를 
가진 UV1WC0CL의 데이터 모델로 진행되었다.

Fig. 3. Weather Type extracted from User Reviews
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다음 Table 7은 데이터 세트의 특징을 의미한다. 사
용자들은 최소 5개의 선호도를 남긴 사용자 집합들로 구
성되며 희박성(sparsity level)은 데이터세트 공간에서 
선호도 평가가 이루어지지 않은 공간 비율을 의미한다. 
본 실험은 데이터 세트의 10%의 선호도 데이터를 테스
트 데이터로 사용하고 90%의 데이터를 훈련 데이터로 
사용한다.

User
Counts

Item
Counts

Rating
Counts

Sparsity
Level

Rating 
Count per 

User

Rating
Scale

20 174 552 84.14% at least 20 {1,2,3,4,5}

Table 7. Dataset Specification

4.2 성능평가
본 실험은 최근접 이웃의 개수 변경 실험 및 Top-N 

변경 실험을 통해 협업 필터링 기술의 적용 및 전반적인 
성능을 확인하는 것이다. PCS(Pearson Correlation 
Similarity), EBS(Euclidean Distance Similarity),  
SCS(Spearman Correlation Similarity)은 각각 피어
슨 상관계수를 이용한 유사도, 유클라디안 거리를 이용한 
유사도, 스피어만 상관계수를 이용한 유사도를 뜻한다. 










(5) 

식 (5)는 MAE를 측정하는 수식이다. MAE는 실제 선
호도 평가 수치를 나타내는 p와 예측된 수치 q 사이의 
오차 절댓값에 대한 평균을 이용한다[13]. n은 평가 대상
의 개수를 나타낸다.

Fig. 4. Nearest Neighborhood Count Change Experiment 
Result

최근접 이웃의 개수 변경 실험 결과는 Fig. 4와 같다. 
MAE의 성능 곡선 모양은 최근접 이웃의 수를 증가시킬
수록 감소하다가 적정 수준의 성능이 보이는 이웃의 개
수에서 증가하거나 유지되는 추세를 보인다[16]. 이는 협업 
필터링을 이용해 개인의 성향이 반영되었음을 나타낸다.

Top-N 변경 실험에서 Top-N은 추천한 장소의 개수
를 의미하며 테스트 데이터를 기반으로 내림차순 정렬된 
추천 목록을 생성하여 정밀도, 재현율, F-measure 값들
을 측정하였다. 

Pr  
      (6)  

식 (6)은 정밀도를 측정하는 수식이다. 정밀도는 예측
한 추천 리스트 중 참의 비율이다.

   
        (7) 

식 (7)은 재현율을 측정하는 수식이다. 재현율은 참인 
리스트 중 예측한 추천의 비율이다.

 Pr
×Pr× (8)  

식 (8)은 F-measure 값을 측정하는 수식이다. 
F-measure는 정밀도와 재현율의 정보를 모두 반영하여 
하나의 값으로 산출하기 위해 고안된 값이다[9].

Fig. 5. Top-N Count Change Experiment Result

실험의 결과는 Fig. 5와 같다. N이 5일 때 SCS 
(Spearman Correlation Similarity)를 이용하여 사용
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자 간 유사도를 구한 경우 정밀도, 재현율, F-measure 
값이 각각 (0.03, 0.055, 0.039)로 가장 높은 결과를 나
타냈고, N이 10, 15 때에는 EDS(Euclidean Distance 
Similarity)를 이용하여 사용자 간 유사도를 구한 경우가 
정밀도, 재현율, F-measure 값이(0.03, 0.11, 0.047), 
(0.027, 0.15, 0.046)으로 가장 높은 결과를 나타냈다.

4.3 전체 시스템 기능
본 논문의 시스템은 모바일 애플리케이션으로 구현하

였으며 사용자의 현재 위치의 실시간 생활지수를 이용하
여 장소를 추천하는 현재 위치 기반 추천 기능과 지역과 
날짜 그리고 시간을 입력받아 해당 지역의 생활지수를 
이용하여 장소를 추천하는 지역 기반 추천 기능, 장소에 
대한 사용자의 선호도 평가 및 조회 기능을 제공한다. 

Fig. 6은 각각 현재 위치, 지역(구 단위) 기반 단위로 
요청된 장소 추천의 결과이며 사용자가 추천을 요청하면 
위치를 기준으로 날씨 API 및 기상청 생활지수 API를 이
용하여 날씨를 보여주고 사용자 기반 협업 필터링을 이
용하여 사용자가 선호할 만한 장소를 내림차순 정렬하여 
추천한다. 리스트로 보이는 장소 중 하나를 선택하면 해
당 장소의 세부정보를 볼 수 있으며 현재 위치 기반 추천 
기능은 장소가 지도 위에 마커로 표시된다. 

Fig. 6. Place Recommendation Function

Fig. 7은 장소에 대한 세부정보를 나타내는 기능과 사
용자의 날씨와 추천된 장소 및 활동이 서로 적합했는지
에 대한 사용자의 리뷰 기능이다. 리뷰 기능은 사용자로
부터 활동한 날짜를 입력받으며 이 정보들은 날씨 유형
을 추출하는데 사용된다. 이러한 사용자의 선호도 평가 
정보들은 데이터베이스에 저장되며 그중 평가점수와 날
씨 유형은 User Place Weather DB에 저장되어 유사한 
사용자들과 장소에 대해 선호도를 예측하는 데 사용한다.

Fig. 7. Place Details and User Review Functions

5. 결론 및 향후연구

기존의 장소 추천 시스템은 날씨와 관련된 개인의 선
호를 반영하지 않거나 간단한 날씨 정보만을 사용한다. 
본 논문은 일반적인 기상정보를 기본으로 제공할 뿐만 
아니라 기상정보와 관련된 사용자가 원하는 맞춤 장소 
추천 시스템을 제공하고자 했다. 사용자의 만족도를 높이
기 위해 협업 필터링 기반 추천 시스템에 생활지수를 활
용하여 생활지수에 대한 개인의 성향을 반영하는 추천 
시스템을 제안하였고, 두 가지 실험을 통해 생활지수에 
대한 개인의 성향 반영의 유효성과 추천 시스템의 전반
적인 성능을 관찰하였다. 그 결과, 생활지수와 추천 시스
템의 융합을 통해 생활지수의 적용 범위를 확장하였으며, 
생활지수에 대한 개인의 성향을 반영하는 측면에서 유효
함을 확인하였다. 

추후 딥러닝을 이용한 추천 모델 사용 또는 사용자의 
위치정보에 따른 동선 데이터를 활용한 연구가 진행된다
면 더욱더 많은 성능 향상을 기대할 수 있을 것이다.
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