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요  약  본 논문에서는 생성형 인공지능 관련 특허에서, 기술의 핵심 구성 요소에 기반하여 수립된 정성적 평가 지표를 

활용해 특허 발굴 방법과 전략을 제시한다. 현재 특허 품질에 대한 평가는 정량적 지표에 의존하고 있으나, 기존의 정량

적 지표는 생성형 인공지능 기술의 특성을 대표할 수 없어 정확한 평가가 어렵다. 이에 실제 특허의 강약을 알 수 있는 

특허 청구범위를 기준으로 하여, 기술적 특성을 고려한 정성적 지표가 추가로 필요하다. 본 논문에서는 생성형 인공지능

의 기술적 특성을 고려하여 새로운 평가 지표를 제안한다. 제안한 평가 지표를 활용하여 핵심 특허를 선정하였으며, 선정

된 핵심 특허에 대하여 기존의 정량적 평가 방법을 통해 제안한 지표가 적합한지 확인하였다.

Abstract  This paper proposes a patent discovery method and strategy for Generative AI-related 

patents by utilizing qualitative evaluation indicators established based on the core components 

of the technology. Currently, the evaluation of patent quality relies on quantitative indicators, 

but existing quantitative indicators cannot represent the characteristics of Generative AI 

technology, making it difficult to accurately evaluate. Therefore, there is a need for additional 

qualitative indicators that consider technical characteristics based on patent claims, which can 

reveal the actual strength of the patent. In this paper, we propose a new evaluation index 

considering the technical characteristics of Generative AI. Core patents were selected using the 

proposed evaluation index, and the appropriateness of the proposed index was verified 

through the existing quantitative evaluation method for the selected core patents.
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1. 서론

생성형 인공지능 기술은 급격한 발전을 이루며 다

양한 산업 분야에 많은 영향을 미치고 있다. 자연어 

처리, 이미지 생성, 음성 인식 및 다양한 인공지능 

응용 프로그램에 적용되는 생성형 모델은 기술의 핵

심 구성 요소로 자리 잡았으며, 이를 효과적으로 활

용하는 것이 기업이 경쟁 우위를 차지하는 데 중요

한 역할을 하고 있다[1]. 이에 최근 많은 기업은 생

성형 인공지능 기술에 관한 연구 및 개발을 적극적으

로 추진하며 새로운 기술 개발에 노력을 기울이고 있

다[2]. 이러한 활발한 연구와 개발의 결과로, 생성형 

모델과 이를 응용한 기술에 대한 특허 역시 활발히 

출원되고 있다[3]. 이러한 상황에서 기업은 자사의 
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기술을 보호하고 경쟁 환경에서의 지위를 강화하기 

위해 정확한 기준을 통해 선정된 핵심 특허를 기반

으로 대응 전략을 수립하는 것은 필수적이다. 그러나 

기존의 핵심 특허 선정하는 방법은 일반적으로 정량

적 지표를 바탕으로 선정하는 방법을 사용한다. 이는 

생성형 인공지능과 같이 빠르게 진화하는 분야에서 

기술의 최신 동향과 특허 출원 및 공개 특성상 그 

결과가 일치하지 않을 수 있다. 또한, 생성형 인공지

능은 이미 다양한 분야에 활용되고 있어, 기술의 다

양성이 고려되어야 하지만 정량적 지표를 바탕으로 

핵심 특허를 선정할 경우 이러한 특성을 효과적으로 

반영하기 어려운 점이 있다.

이에 본 논문에서는 생성형 인공지능 기술의 핵심 

구성 요소를 기반으로 한 핵심 특허 평가 지표를 제

안하였다. 그리고 제안한 평가 지표를 활용하여 핵심 

특허를 선정하였으며, 선정된 핵심 특허에 대하여 기

존의 정량적 평가 방법을 통해 제안한 지표가 적합

한지 확인하였다. 이를 통해 효과적인 특허 발굴 방

법과 전략을 수립할 수 있으며, 기업이 기술의 핵심 

부분을 지속해서 보호하고 발전시킬 수 있도록 도움을 

줄 것이라 기대한다.

2. 기존 핵심 특허 평가 방법

2.1 기존 평가 시 사용되는 정량적 지표

기존 핵심 특허 발굴에 사용되는 대표적 정량적 

지표는 크게 3가지로 기술혁신 활동의 집중도 분석 

지표, 기술 수준 분석 지표, 협력관계 지표로 나눌 

수 있다. 기술혁신 활동의 집중도 분석 지표로 현시

기술 우위 지수와 허핀달 지수가 있으며 이를 통해 

특정 기술 분야의 특화 정도, 독과점 현황을 분석할 

수 있다. 기술 수준 분석 지표는 특허당 피인용 수, 

특허 영향지수, 현재 영향지수, 기술력 지수, 기술 순

환 주기, 과학 연계 지수, 패밀리 규모로 구성되어 있

으며, 기술의 원천성 및 진보성을 파악할 수 있다. 마

지막으로 협력관계에서는 공동출원 및 발명 특허 수, 

샐턴 지수, 연구 인력 유입률 및 유출률 지수가 포함

되며 기술의 신뢰성, 유출률 그리고 국제화도를 파악

할 수 있다[4].

그러나 생성형 인공지능의 기술은 최근 들어 활발한 

연구 및 특허 출원 등이 이루어지고 있어, 기존의 정량

적 지표분석을 활용하기에는 빠르게 변화하는 핵심 기

술의 내용을 확인하기 어려운 한계를 가진다. 

2.2 기존 특허 평가 시스템

기존의 특허 평가 방법 중의 대표적으로 활용되는 

시스템인 SMART5, K-PEG, KPAS등이 있다.

특허 등급 평가 시스템인 SMART5는 한국발명진

흥회에서 운영하는 온라인 특허 등급 평가 시스템이

다. 특허의 특허 명세서, 서지정보, 행정 정보로부터 특허 

정보를 추출하여 정량성, 객관성, 완전성을 기준으로 특허의 

우수성을 등급으로 평가하는 방법이다[5].

K-PEG는 한국특허기술진흥원의 특허 평가 시스

템이다. 딥러닝과 데이터마이닝 기법을 적용하여 특

허 생존 지수 및 종합 평가 등급을 부여하며, 권리

성, 기술성, 상업성의 정량적 지표를 통해 특허를 평

가하는 방법이다[6].

KPAS는 기술보증기금에서 운영하는 특허 평가 

시스템이다. 해당 시스템은 딥 뉴럴 네트워크를 기반

으로 특허의 내·외재적 지표를 활용하여 특허를 평

가하는 방법이다[7].

이러한 방법들은 주로 정량적 평가를 위한 지표 

및 절차를 따르며, 특허의 양적 측면을 중점으로 삼

고 있다. 피인용 수, 패밀리 수, 특허의 기술적 특징 

등의 정량적 지표를 활용하여 특허의 가치나 중요성

을 평가하는 것도 중요하지만, 특허의 품질과 혁신을 

포함한 다양한 측면을 고려하지 못하여 실질적인 가

치를 왜곡할 수 있다. 또한, 정량적 방법들은 특허의 

새로운 아이디어나 혁신적인 개념과 같은 정성적 분석

에는 취약하기 때문에 해당 가치를 정량적으로 측정하

기 어려울 수 있어 새로운 기술 분야나 아이디어 평가에 

한계가 있을 수 있다[8]. 

따라서 정량적 지표뿐만 아니라 정성적 측면을 강

조하는 방법론이 필요하며, 정량적이며 정성적 지표

가 모두 고려된 평가 방법을 통해 선별된 핵심 특허

는 특허 전략을 수립하는 데 도움이 될 것으로 판단

하였다.
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3. 생성형 인공지능의 기술 특성에 기반한 

핵심 특허 평가 방법

본 논문에서는 생성형 인공지능 기술 관련 핵심 

특허를 평가하기 위해, 생성형 인공지능이 가진 기술

적 특성을 기반으로 이를 효과적으로 평가하기 위한 

정성적 평가 지표를 제안한다. 제안한 정성적 평가 

지표는 생성형 인공지능 기술이 가진 공통, 필수 요

소인 다음의 3가지 단계에 대한 청구항의 구성 요소

를 그 대상으로 한다. 각각은 프롬프트 성능 기반 평

가, 성능 지표 기반 평가, 사용 모델 및 목적 기반 

평가로 구성된다.

3.1 사용자 프롬프트 유무

사용자 입력은 생성형 인공지능뿐만 아니라 전통

적 인공지능에서도 필수 요소로 포함된다. 전통적 인

공지능은 기존에 정의된 특정한 작업을 지능적으로 

수행하는 데 중점을 두고 있으며, 해당 행위는 사전 

정의된 규칙과 학습, 그리고 프로그래밍 된 전략에 

기반해 수행된다. 이러한 방법에서 사용자 입력은 특

정 규칙 집합을 바탕으로 구성되며, 이러한 특성으로 

인해 정형화된 형태를 나타낸다[9].

한편, 생성형 인공지능은 특정한 작업의 해결에 

집중한 전통적 인공지능과 달리 다양한 분야에서 광

범위한 작업을 수행할 수 있는 범용 인공지능(Artifi

cial General Intelligence)을 목표로 한다[10]. 이

러한 특성으로 인해 생성형 인공지능에서 사용자 입

력은 생성된 결과의 방향성을 결정하며, 콘텐츠를 생

성하는 데 영향을 미치는 필수적인 요소이다. 생성형 

인공지능은 일반적으로 언어모델을 기반으로 하고 

학습 과정에서 언어적 연결성을 그 특징으로 가지기 

때문이다[11]. 또한, 입력의 길이와 복잡성에 따라 

인공지능이 이를 적응하고 이해하는 특징을 가진다. 

입력은 해당 모델이 지원하는 입력 토큰의 크기에 

따르며, 이에 기반해 모델의 context window가 결

정된다. 또 다른 특징으로는 언어 스타일(공식적, 비

공식적), 감정 표현(긍정적, 부정적, 중립적) 및 사용

자의 의도와 목적을 포함할 수 있다. 실제로 생성형 

인공지능을 활용한 도구 및 서비스는 프롬프트 기반

의 사용자 입력을 수집하도록 구성되어 있다. 최근 

이러한 서비스의 이용자 수가 증가하고, 기존 서비스

에 생성형 인공지능 기능을 추가한 사례도 늘어남에 

따라 효과적인 입력 프롬프트를 작성하는 방법에 관

한 새로운 연구 분야로 프롬프트 엔지니어링(Promp

t Engineering)이 주목받고 있다[12, 13]. 성능이 

개선되거나 발전된 프롬프트는 더 높은 정확도와 신

속한 응답, 더 낮은 리소스를 사용하며 다양한 응용 

분야에서 활용 가능하도록 한다. 이를 통해 더 나은 

사용자 경험을 제공한다.

이에 따라 프롬프트 성능 기반 특허 평가 방법에

서는 프롬프트 성능에 따른 사용자 편의성, 상호 작

용의 효율성, 사용자 경험을 고려한다. 사용자 관점

에서의 품질과 효과를 평가하므로 기술의 현실적인 

적용 가능성을 파악할 수 있다.

3.2 모델에 대한 성능 지표 기반 평가

콘텐츠 생성에 있어 전통적 인공지능은 규칙 기반 

접근을 사용하여 유사한 결과물을 생성한다. 이러한 

방식은 명시적인 규칙과 로직을 따르기 때문에 주관적

인 표현을 담는 데 한계가 있으며, 새로운 작업을 수

행하기 위해서는 규칙을 수정해야 하는 번거로움이 있

다. 반면에 생성형 인공지능은 입력된 데이터에서 패

턴을 학습하고 이를 기반으로 다양한 콘텐츠를 생성한

다. 이러한 모델은 학습과 적응 능력을 통해 데이터의 

변화나 새로운 작업에 유연하게 대응할 수 있어 다양

한 스타일, 목적 및 언어로 콘텐츠를 생성할 수 있다.

이러한 주관성을 허용하는 생성형 인공지능의 분야별 성

능 평가를 위한 다양한 지표가 있으며 생성형 인공지능의 

각 분야 중 대표적인 생성형 언어모델과 이미지 생성 모델

에 대한 대표적인 평가 방법은 다음과 같다.

먼저 생성형 언어 모델의 성능을 평가하기 위한 

지표 중 하나인 HuggingFace의 Open LLM 

Leaderboard[14]에서는 4개의 벤치마크를 활용한

다. 이러한 벤치마크는 언어 모델의 과학적 추론과 질문 

답변 능력, 언어 모델이 맞추기 힘든 테스트 문항, 다양한 

도메인에서 주어진 문제를 처리하는 능력, 그리고 잘못된 

답변 생성을 방지하는 능력을 평가한다.

이미지 생성 모델의 평가에는 이미지의 질과 다양
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성이 주요 평가 대상이며, 이를 평가하기 위해 딥러

닝의 분류 모델과 PCA와 같은 방법을 사용하여 특

징 벡터를 추출하고 차이를 계산한다. 평가 방법으로 

크게 FID(Frechet Inception Distance), 

IS(Inception Score), Perceptual Metrics가 사용

된다. FID는 이미지의 특징을 추출하고 두 이미지 

세트 간의 차이를 측정하여 모델이 실제 데이터 분포

에 얼마나 가까운 이미지를 생성하는지를 평가하는 

지표이다. IS는 이미지의 품질과 다양성을 평가하는 지표

로 사용되며, Perceptual Metrics는 사전 훈련된 컨볼루션 

신경망을 활용하여 이미지의 특징을 추출하고 분석하여 이

미지의 현실성을 평가하는 지표이다.

위와 같이 성능 평가 지표 기반 평가에서는 생성

된 콘텐츠의 품질, 다양성, 정확성을 주요 항목으로 

선정하여 평가를 진행한다. 생성형 인공지능의 각 분

야에 적합한 성능 평가 지표를 활용하면 모델의 성능

을 확인할 수 있으며 기술적 수준과 경쟁력을 분석할 

수 있다. 이를 통해 기술 특성에 기반한 핵심 특허 발굴 

프로세스의 정확도를 높일 수 있다.

3.3 지속적 모델 개선 여부 및 목적 기반 평가

생성형 인공지능은 학습된 데이터를 기반으로 다

양한 종류의 데이터를 생성하고 변환하는 데 사용되

는 인공지능 기술을 지칭하며 텍스트, 이미지, 비디

오, 음성 등 다양한 데이터를 생성하는 능력을 갖춘 

모델을 말한다. 이러한 기능의 성능을 유지하기 위해

서는 모델이 초기 학습을 완료 한 후에도 환경의 변

화와 새로운 데이터에 적응할 수 있는 자동화된 학

습과 업데이트가 필요하다. 모델이 지속적으로 새로

운 정보를 효과적으로 통합하고 성능을 개선하는 이러

한 과정은 생성형 인공지능의 신뢰성과 효율성을 유지

하는 데 필수적이다. 

특히, 생성형 인공지능 모델은 다양한 응용 분야에

서 활용되며, 데이터의 변화, 사용환경의 다양성, 사

용자 요구의 변동이 빈번하게 발생한다 이에 대응하

기 위해서는 연구 과정 중에서 모델을 개발하고 성능

을 기록하는 모델 관리, 모델이 성공적으로 저장되었

을 때 배포 환경에서 성공적으로 모델을 배포하는 모

델 서빙(Model Serving), 서빙된 모델이 정상적으로 

동작하고 있는지 관리하며 성능의 변화 여부를 판단

하는 모델 모니터링(Model Monitoring), 그리고 변

화하는 데이터에 대응할 수 있도록 자체적으로 학습

하는 프로세스가 필요하다. 이러한 프로세스는 생성형 

인공지능의 성능과 직결되므로, 핵심 특허 평가 시 

이러한 프로세스가 특허 명세에 기술되어 있으며, 해

당 특허에서 청구범위의 권리가 확보되어 있는지 확

인하는 것이 중요하다. 이를 통해 해당 특허에서 제

시하는 모델이 비용 효율적이고, 확장 가능하며, 튜닝 

및 최적화를 통해 개선된 성능을 나타낼 수 있는지 

확인할 수 있다.

기존의 정량적 지표와 함께 제안한 3가지의 정성

적 지표를 활용한다면, 보다 정확한 생성형 인공지능

에 대한 핵심 특허를 선별할 수 있을 것이다. 이는 

향후 생성형 인공지능 특허 전략 수립 및 기술 개발 

방향 설정에 있어, 기존의 생성형 인공지능 관련 핵

심 특허를 발굴하는 데 높은 정확성을 보일 것으로 

기대된다.

4. 제안한 평가 지표 기반 핵심 특허 분석

4.1 특허 분석 대상 설정

본 논문에서 제안한 평가 지표를 기반으로 생성형 

인공지능 기술에 대한 주요 특허를 발굴하기 위해, 

한국(KIPO), 미국(USPTO), 유럽(EPO) 특허청의 공

개·등록 특허를 대상으로 분석하였다. 주요 특허를 

선정하기 위해 기술 분류 체계를 수립하였으며, 생성

형 인공지능 기술을 이용해 생성할 수 있는 데이터의 

유형에 따라 이미지/비디오 생성, 텍스트 생성, 기타 

콘텐츠 생성(음성 생성, 코드 생성, 의료 피드백 생

성)으로 분류하였다. 

Category Nationality
Total KR US EP

Image/Video Generation 4,126 1,172 1,619 315
Text Generation 2,693 648 1,328 187
Other contents

(Speech, Code, Medical
Feedback)

2,812 812 1,794 206

표 1. 기술별·국가별 특허 데이터 수

Table 1. Number of Patents by Technical Categories, 

Nationality
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Category Nationality
Total KR US EP

Image/Video Generation 938 329 579 30
Text Generation 705 270 419 16
Other contents

(Speech, Code, Medical
Feedback)

820 317 482 21

표 2. 기술별·국가별 유효 특허 데이터 수

Table 2. Number of Valid patents by Technical 

Categories, Nationality

기술별 특허 데이터는 이미지/비디오 생성 4,126

건, 텍스트 생성 2,693건, 기타 콘텐츠 생성 2,812

건으로 총 10,530건이었으며, 그중 유효 특허 데이

터는 이미지/비디오 생성 938건(23%), 텍스트 생성 

705건(26%), 기타 콘텐츠 생성 820건(29%)으로 총 

2,463건(23%)을 확인할 수 있었다.

4.2 핵심 특허 선정 및 분석

유효 특허 데이터에 대하여 청구범위를 검토한 

후, 제안한 정성적 지표에 가장 부합하는 특허를 기

술 분류별로 3건씩 선정하여 총 9건을 도출했으며, 

각 특허를 P1~P9로 구분하였다.

4.2.1 이미지/비디오 생성

Ÿ 핵심 특허 1(P1): S사가 2018년 12월 출원했으

며, 카메라를 통해 이미지를 획득 후 이미지에

서 원하는 객체를 제거하여 새로운 이미지를 생

성하는 기술에 대한 특허이다[15].

Ÿ 핵심 특허 2(P2): S사가 2020년 7월 출원했으며, 

음성 신호로부터 사용자의 아바타(avatar)에 대

응하는 개인화된 3차원 헤드 모델 애니메이션을 

생성하는 기술에 대한 특허이다[16].

Ÿ 핵심 특허 3(P3): A사가 2021년 1월 출원했으

며, 물리적 환경에 대응하는 가상 3D 객체를 생

성하는 기술에 대한 특허이다. 이때 물리적 환

경에서 고정되어 있지 않은 객체(예: 사람, 동물 

등)를 객체의 움직임에 따라 제외하도록 하는 

것이 특징이다[17].

4.2.2 텍스트 생성

Ÿ 핵심 특허 1(P4): L사가 2019년 11월 출원했으

며, 상담 녹취 텍스트를 주제별 문단으로 분리

하여 각 문단으로부터 요약 문장을 생성 후 생

성된 요약 문장을 보정하는 기술에 대한 특허이

다[18].

Ÿ 핵심 특허 2(P5): S사가 2020년 7월 출원했으며, 

다수의 사용자 간 대화를 인식하고, 대화에서 사용

자별 문맥 데이터에 기반해 응답을 생성하는 대화 

보조 기술에 대한 특허이다[19].

Ÿ 핵심 특허 3(P6): S사가 2020년 8월 출원했으

며, 입력된 단어를 기반으로 문장을 생성해 사

용자에게 제공하고, 문맥 정보를 추가로 고려하

여 현재 문맥에 가장 적합한 문장을 제공하는 

기술에 대한 특허이다[20].

4.2.3 기타 콘텐츠 생성

Ÿ 핵심 특허 1(P7): S사가 2019년 9월 출원했으

며, 음성 보조 시스템을 제공하기 위한 기술에 

대한 특허이다. 특정 캐릭터에 특화된 인공지능 

모델을 이용해 응답을 제공하는 것이 특징이다

[21].

Ÿ 핵심 특허 2(P8): O사가 2020년 9월 출원했으

며, 복잡한 데이터 흐름을 선언적 방식으로 정

의하여 시스템의 기능을 확장할 수 있는 프로그

래밍 인터페이스를 제공하는 기술에 대한 특허

이다[22].

Ÿ 핵심 특허 3(P9): V사가 2020년 9월 출원했으

며, 의료 영상을 획득하여 병변 탐지 및 해부학

적 분석을 수행한 후, 이에 기반하여 이상 소견 

탐지 및 판독문을 제공하는 기술에 대한 특허이

다[23].

표 3은 선정된 핵심 특허에서, 제안하는 정성적 지표

와 대응하는 청구범위의 구성 요소를 나타낸 것이다.
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Category # Title of Invention
Qualitative
Indicators

Claim Content

Image/Video
Generation

P1
Image acquisition device
and method of controlling

the same

User Prompt 1 acquiring a first image by using a camera
Continuous
Improvement

1
inputting the first image to a first AI neural

network
Model

Performance
1

generating, using a second AI neural network,
a second image

P2

Method for generating a
head model animation from
a speech signal and
electronic device

implementing the same

User Prompt 1 obtaining characteristic information of the voice signal
Continuous
Improvement

7
at least one of a convolutional neural network

and a recurrent neural network
Model

Performance
1 generating a head model animation

P3
Excluding objects during
3D model generation

User Prompt 1 obtaining depth data of an environment

Continuous
Improvement

8
a machine learning model that uses a

representation of the second image as input
9 a neural network

Model
Performance

1 generating a 3D model of the environment

Text
Generation

P4
Apparatus and method for
summarizing customer

consultations

User Prompt 1 consultation transcript
Continuous
Improvement

9 a sequence model includes LSTM

Model
Performance

1
paragraph separating unit,
summary output unit

P5
System and method for
providing assistance in a
live conversation

User Prompt 1
recognizing a conversation between a primary

user and a secondary user
Continuous
Improvement

1 AI and NLP technique

Model
Performance

1
generating responses to be replied to the
second user on behalf of the primary user

P6
Apparatus and method for
providing sentence based

on user input

User Prompt 1 obtain an input word by a user
Continuous
Improvement

4
data recognition model learned using an

artificial intelligence algorithm
Model

Performance
1

generate a prediction of a sentence
corresponding to input word

Other
contents
(Speech,
Code,
Medical
Feedback)

P7
System and method for
providing voice assistant

service

User Prompt 1
obtaining second text generated from a second

input
Continuous
Improvement

1
inputting the common information and the
second text to a second NLU model

Model
Performance

1
generating response information related to the

intent and the parameter

P8

System and method for
metadata-driven external
interface generation of
application programming

interfaces

User Prompt 1 a design-time system
Continuous
Improvement

1
DataFlow Machine Learning for use in

managing a flow of data
Model

Performance
1

provide recommendations for modifying the data
flow associated with the software application

P9

Method for detecting
abnormal findings and
generating interpretation
text of medical image

User Prompt 1 receiving physical medical images
Continuous
Improvement

1
using a lesion detection model that is a neural

network model
Model

Performance
1

generating a diagnosis result for the received
body image

표 3. 제안한 정성적 지표에 대응하는 청구범위 구성 요소 

Table 3. Components of Claims for proposed Qualitative Metrics
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4.3 선정된 핵심 특허와 정량적 정보의 상관성

표 4는 선정된 핵심 특허(P1~P9)에 대한 정량적 

정보를 나타낸 것이다. 선정된 특허 모두 생성형 인

공지능 분야 또는 해당 기술 분류에서 기술적 영향력

이 높은 기업이 출원하였으며, 청구범위의 독립항 수

가 3개 이상인 특허는 9건 중 7건(P1, P2, P3, P4, 

P7, P8, P9), 나머지 2건(P5, P6) 역시 독립항 수가 

2개 이상인 것으로 나타났다. 또한, 선정된 모든 특

허가 다수의 패밀리 문헌을 보유하고 있으며, 특히 

P1, P6, P8의 경우 한국, 미국, 유럽, 일본, 중국, 

스페인, 포르투갈, 인도, 러시아와 같은 다양한 국가

에서 패밀리 문헌을 확보했다. 선정된 특허 중 다수

가 기존의 정량적 방법을 이용한 핵심 특허 선정 지

표에서도 높은 수치를 나타내는 것을 확인할 수 있

다.

Category # Applicant
Independent
Claims

Families

Image/Video
Generation

P1
S****** Electronics
Co., Ltd.
(KR)

3 15

P2
S****** Electronics
Co., Ltd.
(KR)

3 3

P3
A**** Inc.
(US)

3 1

Text
Generation

P4
L*** Corp.
(KR)

3 2

P5
S****** Electronics
Co., Ltd.
(KR)

2 4

P6
S****** Electronics
Co., Ltd.
(KR)

2 14

Other
contents
(Speech,

Code, Medical
Feedback)

P7
S****** Electronics
Co., Ltd.
(KR)

3 6

P8
O***** International

Corp.
(US)

3 70

P9
V*** Inc.
(KR)

6 5

표 4. 핵심 특허의 정량적 지표

Table 4. Quantitative metrics of core patents

5. 결론

기존의 핵심 특허 발굴 방법은 정량적 평가를 위

한 지표 및 절차를 따르며 특허의 정량적 정보의 우

수성을 중점으로 다루고 있다. 그러나 생성형 인공지

능 분야의 기술은 빠르게 진보하며 다양한 형태로 변

화하고 있으며, 이러한 다양성과 혁신을 정량적 지표

만으로 완벽하게 평가하기에는 한계점이 있다. 이러

한 이유로 생성형 인공지능의 핵심 특허 발굴 및 평

가에서는 특허의 정량적 정보뿐만 아니라, 기술의 혁

신성, 실질적 가치와 같은 기술의 다양한 측면을 반

영하기 위한 정성적 지표가 필수적이다.

본 논문에서는 생성형 인공지능 기술의 핵심 특허 

발굴을 위해, 생성형 인공지능의 기술적 특성을 기반

으로 하여 성능 지표 기반 평가 방법, 사용 모델 및 

목적 기반 평가 방법의 3가지 정성적 지표를 제안하

였다. 제안한 정성적 지표는 특정 작업에 대한 규칙

과 패턴을 따르는 전통적 인공지능과는 다르게, 사용

자 입력을 기반으로 패턴을 학습해 새로운 콘텐츠를 

생성하는 생성형 인공지능의 특성을 바탕으로 하였

다. 제안한 정성적 지표를 활용하여, 생성형 인공지

능 기술을 이미지/비디오 생성, 텍스트 생성, 기타 

콘텐츠 생성(음성 생성, 코드 생성, 의료 피드백 생

성)으로 분류해 기술별 핵심 특허를 선정하였다. 그 

결과 다수의 특허가 청구범위의 독립항 수, 패밀리 

수와 같은 정량적 지표에서도 우수한 수치를 보임을 

확인할 수 있었다. 또한 해당 특허의 출원인들이 생

성형 인공지능 분야에서 모두 기술적 영향력이 높은 

기업임이 드러났다. 

이에 본 논문에서 제안한 정성적 지표를 생성형 

인공지능 기술의 핵심 특허 발굴 과정에 반영한다면 

기존의 특허 발굴 및 분석 프로세스를 더욱 정확하고 

효과적으로 수행할 수 있음을 확인하였다. 이를 통해 

향후 생성형 인공지능 기술에 대한 특허 동향 파악 

및 핵심 특허 대응 전략 수립 시 도움이 될 것으로 

기대된다.
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